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１．はじめに

確率的離散選択の代表的なモデルであるロジットモデルは，マーケティングや消費者行動の

分野でも，消費者のブランド選択行動等を記述するために古くから用いられてきた［Malhotra,

1984; 片平・杉田, 1994; 土田, 2010 ほか］。最近では，MCMC（Markov-Chain Monte-Carlo）ア

ルゴリズムを用いたベイズ推定により，選好に関する消費者の異質性を積極的に取り込んだ分

析も行われるようになった［Rossi and Allenby, 2006; 稲田・室町, 2006 ほか］。そこで本稿では，

MCMC アルゴリズムによるロジットモデルのベイズ推定に関して，特にMCMC アルゴリズ

ムのひとつである酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムを例にとり，そのサンプル系列の収

束とチューニングについて，若干の考察を行いたい。

２．ロジットモデルの最尤推定とベイズ推定

選択肢がふたつの場合のロジットモデルは特に二項ロジットモデル（Binomial Logit Model）

と呼ばれる。n期に選択肢 1を選択する確率 p は，説明変数の相対値をx，パラメータのベ

クトルをθとするとき，p=e1+eと書かれる。同様に選択肢 2 を選択する確率 p は

p=11+eと書かれる。n期に選択肢 1を選択したか否かを表す観測ダミー・データをδ，

観測データのベクトルをδ=


δ


（ただしNは観測期間）とすると，モデルの尤度関数

（likelihood function）Lθ ; δは次のように書かれる。

Lθ ; δ=

pδ θ = ∏




p1−p

= ∏



e

1+e 



1

1+e 



このとき（対数）尤度関数を最大化するパラメータθが，最大尤度推定値（最尤値,

maximum likelihood estimator）である。

log Lθ; δ=max


log Lθ ; δ

次 に ベ イ ズ 推 定 に つ い て 説 明 す る。条 件 付 き 確 率 の 定 義 に よ り

Pr θ δ Pr δ=Pr θ , δ=Pr δ θ Pr θ だからPr θ δ =Pr θPr δ θ Pr δが成立する。
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これはベイズ定理（Bayesʼ theorem）と呼ばれる。したがって事後確率の期待値 θ

 がベイズ

推定値（Bayesian estimator）である。しかし次式の最右辺の積分を解析的に解く事は，一般的

には困難である。

θ

=

EPr θ δ =θPr θ δ  dθ=

1
Pr δPr θPr δ θ  dθ

３．MCMCアルゴリズムによるベイズ推定

前節のベイズ定理により θの事後分布 Pr θ δ  は事前分布と尤度関数の積 Pr θPr δ θ 

に比例する。従って π θ=


Pr θPr δ θ  をターゲット分布（target distribution）と呼ぶこと

にすると，容易に分かるように，ターゲット分布 π θ のランダムサンプル系列は，事後分布

Pr θ δ  のランダムサンプル系列になっている。従ってターゲット分布のランダムサンプル系

列が得られるのであれば，モンテカルロ法によって事後分布の平均（期待値），すなわちベイズ

推定値を数値的に求めることができる。ターゲット分布のランダムサンプル系列を得る方法は

いくつか提案されている［照井, 2008］が，一般的には困難である。

MCMCアルゴリズム（Markov-Chain Monte-Carlo algorithm）は，ターゲット分布のランダ

ムサンプリングを行うかわりに，ターゲット分布に収束するマルコフ連鎖によって生成された

サンプル系列を使い，モンテカルロ法によってターゲット分布の期待値，すなわちベイズ推定

値を数値的に求める手法である。本稿では代表的なMCMCアルゴリズムのひとつである酔歩

Metropolis-Hastings アルゴリズム（random-walk Metropolis-Hastings algorithm）を紹介する。

酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムの各ステップについて，その原理を表 1で説明する。

MCMCアルゴリズムがベイズ推定に有効であるのは，当該アルゴリズムによって生成された

サンプル系列 θ  がターゲット分布のサンプル列とみなす事ができるからである。すなわ
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図 1 ターゲット分布によるサンプリング
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図 2 酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズム

表 1 酔歩Metropolis-Hastings アルゴリムの各ステップの説明
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図 3 酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムによるパラメータ更新



ち N∞のとき，サンプル系列の平均 ∑


 θ
N がターゲット分布の平均 Eπ θ，従って

事後分布の期待値 EPr θ δ ，すなわちベイズ推定値 θ

 に収束する。詳細は次節に譲り，こ

こでは収束性と同等である次の事実を確認しておく。

定理 1 酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムによって生成されたサンプル系列をθ ，そ

して K θ , φ=

N θ−φ 0, σ  αθ , φ とする（ただしN *0, σ   は平均 0，分散 σ  の正規分布の

密度関数）。このとき π θ K θ , θ=π θK θ , θ  が成立する。

（注意）上式は詳細釣合条件（detailed balance condition）と呼ばれるが，詳細は次節で説明す

る。

（証明）N *0, σ   は偶関数だからπ θ αθ , θ=π θαθ , θ  を証明すればよい。これは，

π θ , π θ に関して以下のように場合分けして考えれば自明である。

（証明終）

４．エルゴード・マルコフ系列の収束

本節では，MCMC アルゴリズムによって生成されたサンプル系列がターゲット分布

π θ=Pr θPr δ θ  のランダムサンプル系列とみなせる事を確かめるために，エルゴード･マ

ルコフ系列の収束に関する一般論について，とくに 2値のマルコフ連鎖について詳しく解説す

る。

定義 1 離散的な時間パラメータを nに対して確率変数の列をX  ，また状態空間（X
 の

実現値 x  の集合）を Sとする。このとき状態空間 Sが離散的で，しかも X  の確率分布が
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直近の実現値x のみに依存する，すなわち次式が成立するならば，X をマルコフ連鎖

（Markov chain）と呼ぶ１）。

Pr X ∈A x ,x ,…,x  =Pr X ∈A x  

マルコフ連鎖X に対してp=


Pr X = j X =i を推移確率（transition probability），そ

の行列を推移行列（transition matrix）と呼ぶ。

P=
p p

p p=1−p p

p 1−p
なおここでp が時点 nに依存しない。この性質を斉時的（homogeneous）という。

定理 2 π 
 =


Pr X = j, π =


π 
 ,π 

 に対してπ =π P=⋯=π Pが成立する。

（証明）

π P=π 
 ,π 

 p p

p p=pπ 
 +pπ 

 pπ

 +pπ 

  ⋯*

またπ 
 =Pr X = j=∑




Pr X = j X =i Pr X =i=∑




pπ


 だから

*=π 
 ,π 

 =π 

（証明終）

定義 2 推移確率 Pに対してπ=πP が成立する分布 πをP−不変（invariant）な分布という。

また πp=πpを詳細釣合条件（condition of detailed balance）という。

数値例 P=14 34

38 58, π=
1
3

2
3 に関して次の①〜⑥が成立する。（証明は省略する）

① πはP- 不変な分布である：π=πP。

② π,Pは詳細釣合条件を満足する：πp=πp。

③ 任意の初期分布π に対してπ  =

π P 


π が成立する。

④ 任意のi, j=1,2に対してPのi, j成分をp  
 とするとき，p  

 

π が成立する。

⑤ 不変分布 πが時点 1 からNの間に状態 jを訪問する回数をwN , jとするとき，

wN , jN 

π が成立する。

⑥ N期の実現値θ  =1,2に対して∑


 θ
N 


Eπ=53 が成立する。
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定義 3 マルコフ連鎖が既約（irreducible）すなわち推移確率が全て正で，しかも非周期的

（aperiodic）すなわちn  p 
 >0, ∀i, j の最大公約数が 1ならば，エルゴード的（ergodic）であ

るという。

定理 3 推移確率が常に正ならば，或るπが存在してp 
 はπに収束する。従ってπ=


π πとす

ると任意の初期分布π に対してπ  =

π P 


πが成立する。
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図 4 普遍性と詳細釣合条件

図 5 不変分布への収束



（証明）

仮定よりp>0だからε=


min

pとするとε>0である。さらにp 

 のiに関する最大値および最小

値をそれぞれM  j ,n,m j ,nとすると，明らかにm j ,n≤M  j ,nで，しかも任意の iに対して

p 
 =∑


pp


 ≤∑


pM  j ,n−1=M  j ,n−1

が成立する。したがってM  j ,n≤M  j ,n−1，同様にしてm j ,n−1≤m j ,nである。すなわち

m j ,0≤m j ,1≤⋯≤m j ,n≤⋯≤M  j ,n≤⋯≤M  j ,1≤M  j ,0

となる。ところで

M  j ,n+1−m j ,n+1=max

p 
 −min


p 
 =max


p 
 −min


p 
 

=max


max


p 
 −p 

 =max


p 
 −p 

 =max


∑  pp

 −∑  pp


 

=max


∑  p−pp

 ⋯*

だから，上式の右辺を，p−p≥0である部分Σ 
 と<0である部分Σ 

 に分け，状態の数を Iと

すると

∑


 p−p=∑


 p−∑


 p=1−∑


 p−∑


 p=1−∑


 ε−∑


 ε=1−∑  ε=1−Iε

また明らかに∑


 p−p+∑


 p−p=1−1=0すなわち

∑


 p−p=−∑


 p−pだから任意のα, βに対して，

∑  p−pp

 =∑



 p−pp 
 +∑



 p−pp 


≤M  j ,n∑


 p−p+m j ,n∑


 p−p

=M  j ,n∑


 p−p−m j ,n∑


 p−p

=M  j ,n−m j ,n∑


 p−p≤M  j ,n−m j ,n1−Iε

したがって

M  j ,n+1−m j ,n+1=max


∑  p−pp

 ≤M  j ,n−m j ,n1−Iε≤⋯≤1−Iε



ここで明らかにε=min

p≤1Iすなわち0<Iε≤1だから0≤1−Iε<1である。したがって上式

の右辺は 0 に収束する：M  j ,N −m j ,N  


0。すなわちp 
 は jに依存する或るπ に収束す

る。

なお定理の後半部分の証明は以下の通り。

π

P

=(π 
 π


 )

p 
 p 



p 
 p 


=(π 

 p

 +π


 P


 π


 p


 +π


 p


 )

→


π 
 π+π


 π π


 π+π


 π=(π π)=π
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（証明終）

定理 4 P−不変な分布π θに対して次の①〜⑥は同値である。

① ［不変条件，空間平均］π=πP

② ［詳細釣合条件］πp=πp

③ 任意の初期分布π に対してπ  =

π P 


π

④ 任意の iに対してp  
 


π

⑤ ［時間平均］wN , j=


#n≤N ; θ = j２）とするときEwN , j X N 

π

⑥ 各期の実現値θ =0,1に対して1N⋅∑


 θ
 

Eπ

（証明）

①⇔②

π=Pπ

⇔π π=πp+πp πp+πp

⇔πp+p=π=πp+πp

⇔πp=πp

①⇒③

Pは既約だから任意の初期分布πに対して或るNが存在してπ=πP
が成立する。このとき

①よりπ=πP=πP
=πP

=⋯だから，πP
 

π

③⇒①

π =πP=πPPだから，両辺のNに関する極限をとるとπ=πP

③⇒④

π =1 0のときπ P=1 0p
 
 p  



p  
 p  

 =p  
 p

 
  


π π。またπ =0 1のとき

同様にしてπ P 


π πである。したがって任意のiに対してp  
 


πが成立する。

④⇒③

π

P

=(π 
 π


 )

p 
 p 



p 
 p 


=(π 

 p

 +π


 p


 π


 p


 +π


 p


 )

→


π 
 π+π


 π π


 π+π


 π=(π π)=π

④⇒⑤

vn, j=
 1, X= j

0, X≠ j

によって確率変数vn, jを定義すると，明らかにwN , j=∑


 vn, jが成立する。

またEvn, j X=i =1×PrX= j X=i+0×PrX≠ j X=i=Pr X= j X=i=p 


だから
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1
N
EwN , j X =

1
N

∑



Evn, j π  =

1
N

∑



p 
 


1
N

∑



π=π

⑤⇒⑥

Nが十分大きいとき

1
N

∑



θ ≈

1
N

∑


 j EwN , j=∑
  j

EwN , j
N  

∑


 j π=Eπ

（証明終）

次にエルゴード的なマルコフ過程の収束に関する定理を紹介する。証明はマルコフ過程に関

する本格的な成書（例えば［森村・高橋, 1979］や［小山, 2011］など）を参照されたい。

定義 4 X を，状態空間 Sが実数全体ℜである様な確率変数列とする。さらに各確率変数

X の確率密度関数をπ θとする。ここで任意のA⊂ℜおよびn≥0に対して次式が成立する

とき，X はマルコフ過程（Markov process）であるという。

Pr X ∈A X , X ,…, X  =Pr X ∈A X  

斉時的なマルコフ過程に対して次式で定義される関数 Kを，推移カーネル（transition kernel）

と呼ぶ。

K θ ,φ=


Pr X =φ X =θ , θ ,φ∈ℜ

K θ ,A=
Pr X =φ X =θ  dφ, θ∈ℜ, A⊂ℜ

マルコフ過程が既約かつ非周期的ならば，エルゴード的（ergodic）であるという。

定理 5 エルゴード的なマルコフ過程に対して，不変分布が唯ひとつ存在する。

定理 6 K−不変な分布π θに対して，次の①〜⑥は同値である。

① ［不変条件］ π θ=ℝπ φK φ,θ dφ

② ［詳細釣合条件］ π θK θ ,φ=π φK φ,θ

③ 任意の初期分布π θに対してπ  θ=
ℝπ

φKφ,θ dφ

π θ

④ Kφ,θ 

π φ

⑤ 任意のA⊂ℜに対してwN ,A=


#n≤N ; θ ∈Aとすると

EwN ,A X N 

Eπ

⑥ 各期の実現値θ ∈ℜに対して∑


 θ
N 


Eπ

従って前節の定理 1 と上の定理 6 から，酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムによるベイ
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ズ推定の正当性が，容易に導かれる。

系 π θをターゲット分布，θ を酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムによるサンプル系

列とすると，∑


 θ
N 


Eπ=EPr θ δ =θが成立する。

５．酔歩Metropolis-Hastings サンプリングにおけるチューニングについて

前節の系により，酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムによるサンプル系列の平均は，ター

ゲット分布の期待値，従って事後分布の期待値，すなわちベイズ推定値に収束する。つまり

burn-in 期 間 （切 り 捨 て る 初 期 の サ ン プ ル 数）を M と す る と

∑


 θ
N−M ≈Eπ=EPr θ δ が成立する。ここでサンプリングを実行するために

はθ （サンプル系列の初期値），N ,M（サンプリング回数および burn-in 期間），σ（酔歩の歩幅

を規定する標準偏差）を定める必要がある。これらを定めることはチューニング（tuning）と

呼ばれるが，その方法は他の数値解析と同様に極めて恣意的である。MCMCアルゴリズムに

おいては，チューニングの目安として，次のような指標がある。

・θ の目視［照井, p.78］

・π θの目視［小西, p.192］

・自己相関因数（ACF）［小西, p.194］

・平均採用確率 ∑


 αN ［小西, p.195］

dim θ=1,2ならば 35〜40%，dim θ≥3ならば 25〜35%が妥当

・採用率 ∑


 δ≤N

・Gewerke の判定法［照井, p.78］ サンプル系列を二分割し平均値の差の検定を実施

そこで本節では，特に酔歩の歩幅の標準偏差 σの定め方について知見を得ることを目的に，

R言語を用いたシミュレーションを行う。ただし，ここではターゲット分布として，ロジット

モデルの誤差項として用いられる（平均 0の）ガンベル分布を採用する。ただし次式において

γはオイラー定数を表す。

π θ=

e exp −e 

具体的にはθ =6, N=450, M=50を固定し，σ=0.1,0.5,1,2,3,4,5,10,100と 9通りに変化させな

がら，酔歩Metropolis-Hastings アルゴリズムによるサンプリングを実行し，n≤M=50を切り

捨ててN−M=400個のサンプルを採用し，その平均・分散・平均採用確率・採用率等を計算し

た。その結果をまとめたのが，次の表である。なおサンプリングを実行するためのRプログラ
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ムは付録 1に，そしてサンプル系列の時系列プロット等は付録 2に掲載した。

今回のシミュレーションによって得られた知見は以下の通りである。

・平均採用確率と採用率は，常にほぼ等しい。これはある程度，大数の法則によって説明で

きる。

・σが小さすぎるとθ≈θ  従ってπ θ≈π θ  となり，採用確率α およびACF（自己相

関係数）が 1に近づく。これは，初期値θ の近くばかりをサンプリングしている事を意味

する。θ の平均は真の平均 0 と異なった。この場合は burn-in 期間 Mが長くなるので，

サンプル数Nを大きくする必要がある

・σが大きすぎると平均採用確率や採用率が小さくなる。これはθ =θ  であるケースが

増え，サンプリングの効率が低下している事を意味する。θ の平均は真の平均 0と異なっ

た。この場合も burn-in 期間Mが長くなる。

・今回はσ= 3の時が最も良好であった，ちなみに採用率は約 0.4 である。

６．おわりに

本稿では，ロジットモデル等において，選好に関する消費者の異質性を積極的に取り込むた

めに用いられるMCMCアルゴリズム（特にそのひとつである酔歩Metropolis-Hastings アルゴ

リズム）によるベイズ推定について，若干の考察を行った。3節で酔歩Metropolis-Hastings ア
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表 2 シミュレーション結果



ルゴリズムを詳しく説明した後に，4節では生成されたサンプル系列の平均がターゲット分布，

従って事後分布の期待値，すなわちベイズ推定値に収束する事を，2値のマルコフ連鎖に置き

換えて詳しく証明した。さらに 5節ではパラメータを推定する際のチューニングについて，と

くにパラメータ更新のステップ幅を規定する標準偏差がアルゴリズムのパフォーマンスに与え

る影響について，シミュレーション結果に基づいて考察した。その結果，標準偏差が小さすぎ

ても大きすぎてもパフォーマンスが低下するので，サンプル系列の目視や平均採用確率等を参

考にしながら試行錯誤する事が重要である事が確認された。5 節で述べた通り，MCMC アル

ゴリズムも他の数値解析と同様，チューニングの方法は極めて恣意的である。従ってサンプル

系列の収束性が数学的に証明されたとしても，実行に当たっては，いくつかの指標を参考にし

ながら，試行錯誤を繰り返す事が重要であると考えられる。

注

１）本稿ではこれ以降、状態空間が 2値，すなわちS={1,2} である場合を考える。

２）N期までに状態 jを訪問する回数を表す。
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付録 2 シミュレーション結果のグラフ

初期値・サンプリング数・burn-in 期間をそれぞれθ =6, N=450, M=50と固定し，酔歩の

歩幅を規定する標準偏差を σ=0.1,0.5,1,2,3,4,5,10,100と 9 通りに変化させながら，酔歩

Metropolis-Hastings アルゴリズムによるサンプリングを実行し，n≤M=50を切り捨てて

N−M=400個のサンプルを採用した結果である。上段はサンプル系列の時系列プロット（横

軸が n，縦軸がθ）である。また下段はターゲット分布の実際の密度関数および，サンプル系

列を用いてノンパラメトリックに推定した密度関数である。横軸上の点はサンプル系列であ

る。

東京経大学会誌 第 274 号

― 161 ―



2011 年 10 月 21 日受領

MCMCアルゴリズムによるロジットモデルのベイズ推定に関する若干の考察

― 162 ―



<<
  /ASCII85EncodePages false
  /AllowTransparency false
  /AutoPositionEPSFiles true
  /AutoRotatePages /None
  /Binding /Left
  /CalGrayProfile (Dot Gain 20%)
  /CalRGBProfile (sRGB IEC61966-2.1)
  /CalCMYKProfile (U.S. Web Coated \050SWOP\051 v2)
  /sRGBProfile (sRGB IEC61966-2.1)
  /CannotEmbedFontPolicy /Error
  /CompatibilityLevel 1.4
  /CompressObjects /Tags
  /CompressPages true
  /ConvertImagesToIndexed true
  /PassThroughJPEGImages true
  /CreateJobTicket false
  /DefaultRenderingIntent /Default
  /DetectBlends true
  /DetectCurves 0.0000
  /ColorConversionStrategy /CMYK
  /DoThumbnails false
  /EmbedAllFonts true
  /EmbedOpenType false
  /ParseICCProfilesInComments true
  /EmbedJobOptions true
  /DSCReportingLevel 0
  /EmitDSCWarnings false
  /EndPage -1
  /ImageMemory 1048576
  /LockDistillerParams false
  /MaxSubsetPct 100
  /Optimize true
  /OPM 1
  /ParseDSCComments true
  /ParseDSCCommentsForDocInfo true
  /PreserveCopyPage true
  /PreserveDICMYKValues true
  /PreserveEPSInfo true
  /PreserveFlatness true
  /PreserveHalftoneInfo false
  /PreserveOPIComments true
  /PreserveOverprintSettings true
  /StartPage 1
  /SubsetFonts true
  /TransferFunctionInfo /Apply
  /UCRandBGInfo /Preserve
  /UsePrologue false
  /ColorSettingsFile ()
  /AlwaysEmbed [ true
  ]
  /NeverEmbed [ true
  ]
  /AntiAliasColorImages false
  /CropColorImages true
  /ColorImageMinResolution 300
  /ColorImageMinResolutionPolicy /OK
  /DownsampleColorImages true
  /ColorImageDownsampleType /Bicubic
  /ColorImageResolution 300
  /ColorImageDepth -1
  /ColorImageMinDownsampleDepth 1
  /ColorImageDownsampleThreshold 1.50000
  /EncodeColorImages true
  /ColorImageFilter /DCTEncode
  /AutoFilterColorImages true
  /ColorImageAutoFilterStrategy /JPEG
  /ColorACSImageDict <<
    /QFactor 0.15
    /HSamples [1 1 1 1] /VSamples [1 1 1 1]
  >>
  /ColorImageDict <<
    /QFactor 0.15
    /HSamples [1 1 1 1] /VSamples [1 1 1 1]
  >>
  /JPEG2000ColorACSImageDict <<
    /TileWidth 256
    /TileHeight 256
    /Quality 30
  >>
  /JPEG2000ColorImageDict <<
    /TileWidth 256
    /TileHeight 256
    /Quality 30
  >>
  /AntiAliasGrayImages false
  /CropGrayImages true
  /GrayImageMinResolution 300
  /GrayImageMinResolutionPolicy /OK
  /DownsampleGrayImages true
  /GrayImageDownsampleType /Bicubic
  /GrayImageResolution 300
  /GrayImageDepth -1
  /GrayImageMinDownsampleDepth 2
  /GrayImageDownsampleThreshold 1.50000
  /EncodeGrayImages true
  /GrayImageFilter /DCTEncode
  /AutoFilterGrayImages true
  /GrayImageAutoFilterStrategy /JPEG
  /GrayACSImageDict <<
    /QFactor 0.15
    /HSamples [1 1 1 1] /VSamples [1 1 1 1]
  >>
  /GrayImageDict <<
    /QFactor 0.15
    /HSamples [1 1 1 1] /VSamples [1 1 1 1]
  >>
  /JPEG2000GrayACSImageDict <<
    /TileWidth 256
    /TileHeight 256
    /Quality 30
  >>
  /JPEG2000GrayImageDict <<
    /TileWidth 256
    /TileHeight 256
    /Quality 30
  >>
  /AntiAliasMonoImages false
  /CropMonoImages true
  /MonoImageMinResolution 1200
  /MonoImageMinResolutionPolicy /OK
  /DownsampleMonoImages true
  /MonoImageDownsampleType /Bicubic
  /MonoImageResolution 1200
  /MonoImageDepth -1
  /MonoImageDownsampleThreshold 1.50000
  /EncodeMonoImages true
  /MonoImageFilter /CCITTFaxEncode
  /MonoImageDict <<
    /K -1
  >>
  /AllowPSXObjects false
  /CheckCompliance [
    /None
  ]
  /PDFX1aCheck false
  /PDFX3Check false
  /PDFXCompliantPDFOnly false
  /PDFXNoTrimBoxError true
  /PDFXTrimBoxToMediaBoxOffset [
    0.00000
    0.00000
    0.00000
    0.00000
  ]
  /PDFXSetBleedBoxToMediaBox true
  /PDFXBleedBoxToTrimBoxOffset [
    0.00000
    0.00000
    0.00000
    0.00000
  ]
  /PDFXOutputIntentProfile ()
  /PDFXOutputConditionIdentifier ()
  /PDFXOutputCondition ()
  /PDFXRegistryName ()
  /PDFXTrapped /False

  /CreateJDFFile false
  /Description <<

    /BGR <>
    /CHS <FEFF4f7f75288fd94e9b8bbe5b9a521b5efa7684002000410064006f006200650020005000440046002065876863900275284e8e9ad88d2891cf76845370524d53705237300260a853ef4ee54f7f75280020004100630072006f0062006100740020548c002000410064006f00620065002000520065006100640065007200200035002e003000204ee553ca66f49ad87248672c676562535f00521b5efa768400200050004400460020658768633002>
    /CHT <FEFF4f7f752890194e9b8a2d7f6e5efa7acb7684002000410064006f006200650020005000440046002065874ef69069752865bc9ad854c18cea76845370524d5370523786557406300260a853ef4ee54f7f75280020004100630072006f0062006100740020548c002000410064006f00620065002000520065006100640065007200200035002e003000204ee553ca66f49ad87248672c4f86958b555f5df25efa7acb76840020005000440046002065874ef63002>
    /CZE <>
    /DAN <>
    /DEU <>
    /ESP <>
    /ETI <>
    /FRA <>
    /GRE <>

    /HRV (Za stvaranje Adobe PDF dokumenata najpogodnijih za visokokvalitetni ispis prije tiskanja koristite ove postavke.  Stvoreni PDF dokumenti mogu se otvoriti Acrobat i Adobe Reader 5.0 i kasnijim verzijama.)
    /HUN <>
    /ITA <>
    /JPN <FEFF9ad854c18cea306a30d730ea30d730ec30b951fa529b7528002000410064006f0062006500200050004400460020658766f8306e4f5c6210306b4f7f75283057307e305930023053306e8a2d5b9a30674f5c62103055308c305f0020005000440046002030d530a130a430eb306f3001004100630072006f0062006100740020304a30883073002000410064006f00620065002000520065006100640065007200200035002e003000204ee5964d3067958b304f30533068304c3067304d307e305930023053306e8a2d5b9a306b306f30d530a930f330c8306e57cb30818fbc307f304c5fc59808306730593002>
    /KOR <FEFFc7740020c124c815c7440020c0acc6a9d558c5ec0020ace0d488c9c80020c2dcd5d80020c778c1c4c5d00020ac00c7a50020c801d569d55c002000410064006f0062006500200050004400460020bb38c11cb97c0020c791c131d569b2c8b2e4002e0020c774b807ac8c0020c791c131b41c00200050004400460020bb38c11cb2940020004100630072006f0062006100740020bc0f002000410064006f00620065002000520065006100640065007200200035002e00300020c774c0c1c5d0c11c0020c5f40020c2180020c788c2b5b2c8b2e4002e>
    /LTH <>
    /LVI <>
    /NLD (Gebruik deze instellingen om Adobe PDF-documenten te maken die zijn geoptimaliseerd voor prepress-afdrukken van hoge kwaliteit. De gemaakte PDF-documenten kunnen worden geopend met Acrobat en Adobe Reader 5.0 en hoger.)
    /NOR <>
    /POL <>
    /PTB <>
    /RUM <>
    /RUS <>
    /SKY <>
    /SLV <>
    /SUO <>
    /SVE <>
    /TUR <>
    /UKR <>
    /ENU (Use these settings to create Adobe PDF documents best suited for high-quality prepress printing.  Created PDF documents can be opened with Acrobat and Adobe Reader 5.0 and later.)
  >>
  /Namespace [
    (Adobe)
    (Common)
    (1.0)
  ]
  /OtherNamespaces [
    <<
      /AsReaderSpreads false
      /CropImagesToFrames true
      /ErrorControl /WarnAndContinue
      /FlattenerIgnoreSpreadOverrides false
      /IncludeGuidesGrids false
      /IncludeNonPrinting false
      /IncludeSlug false
      /Namespace [
        (Adobe)
        (InDesign)
        (4.0)
      ]
      /OmitPlacedBitmaps false
      /OmitPlacedEPS false
      /OmitPlacedPDF false
      /SimulateOverprint /Legacy
    >>
    <<
      /AddBleedMarks false
      /AddColorBars false
      /AddCropMarks false
      /AddPageInfo false
      /AddRegMarks false
      /ConvertColors /ConvertToCMYK
      /DestinationProfileName ()
      /DestinationProfileSelector /DocumentCMYK
      /Downsample16BitImages true
      /FlattenerPreset <<
        /PresetSelector /MediumResolution
      >>
      /FormElements false
      /GenerateStructure false
      /IncludeBookmarks false
      /IncludeHyperlinks false
      /IncludeInteractive false
      /IncludeLayers false
      /IncludeProfiles false
      /MultimediaHandling /UseObjectSettings
      /Namespace [
        (Adobe)
        (CreativeSuite)
        (2.0)
      ]
      /PDFXOutputIntentProfileSelector /DocumentCMYK
      /PreserveEditing true
      /UntaggedCMYKHandling /LeaveUntagged
      /UntaggedRGBHandling /UseDocumentProfile
      /UseDocumentBleed false
    >>
  ]
>> setdistillerparams
<<
  /HWResolution [2400 2400]
  /PageSize [612.000 792.000]
>> setpagedevice


